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Numa base de dados usualmente linhas
representam registos (por exemplo
individuos) e colunas variaveis (por
exemplo caracteristicas dos individuos).



Duas janelas:

@ Sem titule1 [ConjuntedeDados0] - Editor de dados do IBM 5PS5 Statistics
Arquivo Editar Visualizar  Dados Transformar Analisar  Graficos Utilitarios Extensdes Janela  Ajuda
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Visualisacao de dados: onde
registamos/acedemos a
informacao
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@ *Sem titulo1 [ConjuntodeDados0] - Editor de dados do IBM SPSS Statistics

Arquivo  Editar  Visualizar Dados  Transformar  Analisar  Graficos  Utilitarios Extensfes Janela Ajuda
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= Visualisacado de variaveis:

o onde definimos as variaveis

da nossa base de dados e suas
propriedades.
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Analise Descritiva Como seria introduzida a
informacao ?

Num exame laboratorial, foi determinado o nivel de glicose em 36
adultos em jejum aparentemente saudaveis. Os resultados
obtidos, em mg/dL (miligramas por decilitro), foram registados
assim como o género (F-feminino, M-masculino):

Importe o ficheiro Excel para o IBM SPSS



E quando forem muitos dados disponiveis em outras plataformas ???:

001
001

Menu Arquivo -> submenu Importar Dados —

"@ *sem tituled [ConjuntodeDades1] - Editor de dados do [BM 5PS5 Statistics
Arquive  Editar  Visualizar  Dados  Tr: : Analisar  Graficos 5 ite o
Movo
Abrir
Importar Dados Banco de dados
30 Fechar Cirl+F4 Excel...
i salvar Ctri+5 Dados C5

L

Salvar comao... Dados de fexto... .

L]
FH Salvartodos os dados SAS

Exportar Stata...

dBase...

Laotus..

EE Renomear conjunto de dados... SYLK...
Exibir Informactes do Arguivo de Dados Cognos TMA... -
EE Armazenar dados em cache...

Cognos Business Intelligence. ..



{8 Sem titulod [ConjuntodeDados3] - Editor de dados do IBM SPSS Statistics

Arquivo  Editar  Visualizar di
Movo
Abrir
Importar Dados

char

Ler arquivo Excel

Chlsers\UtilizadonDesktophglic

Flanilha:

Transformar

Analisar
-
001

Banco de dados

Excel... -

Dados C:

Dados de fexto...

-

NOTA: Se o livro excel tiver mais de
uma folha é necessario especificar qual

[ Ler nomes de varidveis a partir da primeira linha de dado

[ Porcentagem de valores

[] Remover espacos extras de valores de sequéncia pe

[] Remover espac

O tipo de dad
diferente da vi




Arquivo

Editar

Codificacdao da variavel género

"La Rétulos de valor

Rdtulos de valor
aor [ ] (otogrsta.

Statistics

sualizar  Dados  Transformar Graficos  Utilitarios

Mostrar os
rotulos
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Estratificacao da analise estatistica por

género

Analisar  Graficos  Ufilitarios

Relatdrios
Estatisticas Descritivas
Estatisticas Bayesiana

Tabelas

Modelo Linear Geral

Modelos lineares generalizados
Modelos mistos

Correlacionar

Regressio

Extensfes  Janela Ajuda

[¥5] Frequéncias...
E Descritivas...
5@ Explorar...

E Tabela de referéncia cruzada...
Ed Andlise TURF
] Razdo...

[ Graficos P-P...
Graficos Q-Q...
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m Explorar

Lista de Varidveis Dependentes:
@& glicose

Lista de fatores:

& genero

Rotular casos por:

Exibir
{ @ Ambos Estatisticas Graficos

[ OK ] [ Colar ] [ ﬂeconﬁgurar] [ Cancelar ] [

Q Explorar: estatisticas

[ Descritivas
Intervalo de confianca para a média: %5
[] Estimadores M
[] valores discrepantes
[¥: Percentis

| continuar || cancelar || Ajuda |

‘Estatisticas...

Média

95% de Intervalo de Limite inferior
- o Limite superior
5% da média aparada

Mediana

Variancia

Erro Padrao

Minimo

Maximo

Amplitude

Amplitude interquartil

Assimetria

Curtose

Média

95% de Intervalo de Limite inferior
- o Limite superior
5% da média aparada

Mediana

Variancia

Erro Padréo

Minimo

Maximo

Amplitude

Amplitude interquartil

Assimetria

Curtose




#3 Explorar: gréficos X Histograma
para genero= M
Diagramas em caixa
@ Agrupar niveis de fatores
©) Dependentes agrupados
2 Nenhum

[7] Graficos de normalidade com testes

Dispersaovs. Mivel com testes de Levene
@ MNenhum

© Estimacio de poténcia

8
v
c
]
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T
o
4
I
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Frequéncia

& Transformado F

©) N&o transformado

80

.. Galcel ) .. alida ) J glic-ose

Vamos fazer um grafico caixa de bigodes (boxplot) da
distribuicao da variavel glicose estratificado pelo género.

0

glicose

Histograma

para genero= M

Media =8041

Desvio do Desv. = 6,236
N=17
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Graficos  Utilitarios ~ Extens@ies  Janela

il Construtor de Grafico...

[LE Seletor de modelo de tabelas de graficos...
Grafico de Weibull...

Comparar subgrupos

Graficos de Variavel de Regressao

Caixas de dialogo legadas

Barra...

[fl Barra 3D
B Linha..
B Area

B setor
Alto-baixo...

E Boxplot...
E Barra de Ermros...

[ Piramide populacional...

Disperso/ponto...

Histograma...

ﬁ'ﬁ Boxplot

EEsH Simples

Ha q;] Agrupado

r Dados no grafico sdo
@ Resumos para grupos de casos
Resumos de variaveis separadas

[ Definir ”Canceiar” Ajuda ]

ﬂ'ﬁ Definir grafico em caixa simples: resumos para grupos de casos

'Y

r Painel por

~»

Variavel:

| g& glicose

Eixo de categoria:

| & aenera

Rotular casos por:

Linhas:

E';.:E variaveis (sem

Colunas:

M Agrupar variaveis (sem cc

] Reconfigurar [ Cancelar ”




Dentro de cada uma
das caixas espera-se
encontrar 50% das
observacoes

Interpretacdo dos resultados

genero
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Testes de Hipoteses para uma populacao

Valor Médio-pn Proporg¢ao-t
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Considere um estudo que procura estimar a frequéncia cardiaca em
repouso (namero de batimentos por minuto-bpm). Para tal, as frequéncias cardiacas
de 20 individuos representativos desta populacio foram medidas, obtendo-se os
valores presentes na tabela seguinte:

Frequéncias cardiacas de uma amostra de 20 individuos da populacao em estudo

67 67 68 68 68 69 69 69 69 69 70 70 70 70 71 71 72 72 73 74

Estudos anteriores estimaram que a frequéncia cardiaca média em repouso nos
individuos desta populacao era igual a 73 bpm. Ha evidéncia de que esta média
(populacional) continue sendo a mesma, com base na presente amostra?

Nota: dados disponiveis no ficheiro
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TESTE BILATERAL

Objetivo:

ETAPAS:
12 ) Verificar a normalidade da distribuicao (Se sim, Teste Parameérico).

"@ Explorar
Ext Janela  Ajuda
ta de Variaveis Dependentes:

|'. Estatisticas... ]

[ Frequéncias...

E Descritivas...

A8, Explorar... Lista de fatores:
@ Tabela de referéncia cruzada...

3 Andlise TURF

Comparar Médias
Modelo Linear Geral

eneralizados

Log linear




t,-‘ Explorar: graficos ) ) , .
e Os testes de normalidade disponiveis no IBM SPSS

Descritivo ~ .
¥l Ramos e folhas Sao:
"] Histograma

Teste de Kolmogorov Smirnov (dimensoes
amostrais maiores que 50 observacoes);
Teste de Shapiro Wilk (dimensdes amostrais
menores que 50 observagoes);

[« Gréficos de normalidade com testes

Mivel com testes de Levene

continuar | cancetar | Ajuda |

Ho: a distribuicao do n? de bpm na popula¢do donde foi retirada a amostra é normalmente distribuida;
H1: a distribuicdo do n2 de bpm na populacdo donde foi retirada a amostra nao € normalmente distribuida;

Com base no valor-p=0,346 nao | | ‘
rejeitamos Ho, ou seja a distribuicao

S L —
dos bpm é normalmente distribuida

19



22) Caso tenha sido verificada a normalidade da distribuicao dos bpm, aplicar-
se-a o teste t-student.

"@ Teste-T de uma amostra

Varidvel(is) de teste:

Comparar Médias

Modelo Linear Geral tra de Teste-T

~SLEID T I o Amaostras Independentes de Teste-T...
Modelos mist
Teste t de amo : independentes de sumarizacio Valor de teste
Correlacionar
. E Amostras Pareadas de Teste-T...
Regressao

. [ ANQVA unidirecional...
Log linear

N
R
»
»
N
R
R
R
R
.
.
.

Redes neurais
"@ Teste-T de uma amostra: opgd

Porcentagem do intervalo de confiang:

Valo ntes
@ Exclui andlise por andlise

@ Excluir c pelo método lis




Como o valor-p=a, rejeita-se Ho, ou seja o valor

médio é estatisticamente diferente de 73 bpm.

bpm | | |
N valido (de lista) | | \ |

Poder-se-ia optar
por um teste
unilateral a
esquerda.

Nesse caso, no IBM
SPSS devera ter-se
em consideracao o

21



Sabe-se que a eficacia de uma vacina, apés um ano da data de vacinacao é de 40% (i.e., o
efeito imunoldgico se prolonga por mais de um ano em 40% das pessoas vacinadas).
Desenvolve-se uma nova vacina, mais cara, que foi administrada a cem voluntarios. Os
resultados experimentais apontaram para uma eficacia de 55%. Deseja-se saber se esta
vacina € de fato melhor.

Nota: o ficheiro contém toda a informacao amostral.

Codificacao: 1-vacina eficaz; 0 - vacina nao eficaz.

Hy,:m<04vs Hi:m > 04
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@ *Sem tituled [ConjuntodeDades3] - Editor de dados do IBM SP55 Statistics
Arquivo Editar Visualizar  Dados Transformar Analisar  Graficos Utilitarios Extensies Janela  Ajuda

ﬁ H E.J = 5 Eé Relatdrios _1]\0%] .:@ .
|

Estatisticas Descritivas

Estatisticas Bayesiana |\u’isw‘ve| 1 de 1 varidveis
| Sheficacia | var | var Tapelas ; ; ; ; ; ; ; ; ; [ |
néo eficaz Comparar Médias

néo eficaz Modelo Linear Geral
eficaz

Modelos lineares generalizados

eficaz Modelos mistos

eficaz Correlacionar
eficaz o
Regressdo
eficaz ;
Log linear
eficaz .
Redes neurais
eficaz )
Classificar
eficaz . N
Reducdo de dimensao
eficaz

Escala
eficaz

oficaz Testes ndo paramétricos A Uma Amastra...

Previsdo

-
=

eficaz M\ Amostras Independentes...

eficaz Sobrevivéncia

eficaz Respostas multiplas

A Amostras Relacionadas

Caixas de didlogo legadas

eficaz B3 Andlise de valor omisso...
eficaz Imputacies Mdltiplas
eficaz Amastras Complexas
eficaz 2 simulacio...

eficaz Controle de gualidade
eficaz

NN
=

Modelagem espacial e temporal...
eficaz
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Visualizagéo de dados“ Visualizacdo de varidvel

|UmaAmustra... O processador do IBM SPSS Statistics esta pronto | | |Unicude ON |




u Testes Mao paramétricos para amostra dnica

Identifica diferenc do um ou mais tes A0 paramétricos. Os testes ndo paramétricos ndo assumem que seus

dados sigam a distribuicio normal.

Qual & o seu objetivo?

Cada objetivo corresponde a uma configuracio padrio distinta na guia Configuracies que pode ser customizada posteriormente, se
desejado.

©) Comparar automaticamente dados observados a hipotéticos
ar sequéncia para aleatoriedade

@ Customizar an

executados il : dos postos sinalizados de Wilcoxon também

Colar | [Reconfigurar || Cancelar | ]
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@ Testes Mao paramétricos para amostra Unica

@ Usar papéis predefinidos
Usar designacfies de campo customizado

Campos: Campos de Teste:

a ,
v . & eficacia




Testes Mdo paramétricos para amo

Objetive  Campos | Configurach

Selecionar um item:

Escolher Testes

com base nos dados

ste qui-quadrado)
[] Testar distribuicio observada conira a hipotética (teste Kolmogorov-Smirnov)

[7] Comparar mediana com hipotética (teste de post 1alizados de Wilcoxon)

[] Testar seguéncia para aleatoriedade (teste de sequén

-' = Executar | ; :

Cancelar ||
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u Opgdes da Binomial

Proporcio Hipotética:

Intervalo de confianca

[7] Clopper-Pearson (exata)

[T] Jeffreys

[] Razio de verossimilhanca

Definir Sucessao para Campos Categoricos
(©) Usar primeira categoria encontrada nos da&j{l
@ Especificar valores de sucesso

Valores de Sucesso:

Walar |
O IMPORTANTE !

Definir Sucesso para Campos Continu..

Sucesso é igual ou inferior a
@ Ponto médio da amostra
&) Ponto de corte customizado

[ ok J(canceiar || @ Auda|

27



N total
Estatistica do teste
Erro padréao

Estatistica de Teste
Padronizado

Sinal assintotico (teste de
um lado)

Como o valor-p=<a,
rejeita-se Ho, ou
seja a proporc¢ao
da eficicia da
nova vacina é

superior a 0.4
(40%); logo é
melhor.
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Analise Bivariada

Como duas variaveis estao relacionadas ?

Mas o que isto significa?

29



Nem todas as variaveis sao

da mesma natureza !!!!
EXEMPLOS

1 paises com baixo

se social do

<

.

1 C

maior

,



Exemplo:

Objetivo:

empregado  satisfacdo

30

Cédigo: 1 -"Sim"; 0 -

absentismo

Identificar relacoes por
vezes

31



Sugestao:

tabelas de contingéncia

bela em formato
cias das

nominal ou ordinal)



ak%‘:

Associacio NAO PERFEITA

Satisfacdo vs Absentismo (Total coluna %)

Satisfacao
Absentismo | Sim Nio
i 4(20%) 11 (69%)
10 (71%) 5 (31%)

l 5 t:sracaﬂ Absent:bmﬂ

Existe uma associacio mas NAO E PERFEITA. 2

4.8214, df = 1, p-value =0.02811
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Associacao PERFEITA

Satisfacdo vs Absentismo (Total coluna %)

Satisfacao

Absentismo | Sim N3o
0 (0%) 16 (100%)
14 (100%) 0 (0%)

Ha uma PERFEITA associacio. *

*x2= 30, df = 1, p-value =4.32¢-08
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AUSENCIA de relacao

Satisfacdo vs Absentismo (Total coluna %)

Satisfacdo
Absentismo | Sim Nao

7(50%) 8 (50%)
7 (50%) 8 (50%)

N3o ha associac3o entre as varidveis. ?

2= 0, df = 1, p-value =1

O gque caracterizou esta tabela ?

35



Como identificar a existéncia/auséncia de S

associacoes/relacoes em tabelas de contingéncia
227

Alguns testes: Teste Qui-Quadrado; Teste
Exacto de Fisher e sua extensao; Teste de
McNemar

001
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Objetivo

eis que se encontram em
abela de contingéncia

Condic¢des de aplicabilidade critérios de Cochra
peradas > 5 e



Caso as condicoes de aplicabilidade do teste qui-
quadrado forem violadas poder-se-a agrupar

classes e voltar a verificar os critérios de Cochran
1

Ho: Nao ha relacao/associacao entre a
variavel X e a variavel Y

H1: Ha relacdo/associacao entre a
variavel X e a variavel Y

38



Se a amostra for pequena:

Consiste na reducao da diferenca entre as frequéncias

observadas e as esperadas (a medida que a dimensao
da amostra aumenta, a correcao diminui).

39



Exemplo:

Um investigador suspeita que existe uma relacao/associacao entre o
género e os habitos tabagicos. Com o intuito de verificar se tal se
verifica, selecionou aleatoriamente 1000 pessoas da mesma faixa
etaria obtendo os seguintes resultados:

Sexo|Hab.Tabagicos Nao fuma

Masculino 100

Feminino

Existira alguma relacao entre as variaveis em analise?
O que podera concluir? Assuma a=5%.

40



No IBM SPSS teremos de preparar a
informacao oriunda de uma tabela de
frequéncias

La *Sem titulo1 [ConjuntodeDados0] - Editor de dados do [BM 5P55 Statistics

Arguivo  Editar  Visualizar Dados  Transformar  Analisar  Graficos  Utilitarios

10 : frequencia
&> habtab

41



Definir os valores no IBM SPSS e
especificar os rotulos

Larqura DECIITIEIH Rcrtulo Va\oren Om|~.~.o Jolunaa Allnhar Medida

nde {0, Masculing}... Menhum 0 & Nominal
o respondente {0, N&o Fuma}. MNenhum 8 0 &5 Nominal

Menhum MNenhum

Sera necessario ponderar os casos (informacao) por
frequéncia !!!



ar
v

[ Definir propriedades das yani
2] Configurar nivel de medicio para niv
| Copiar propriedades de dado
R Novo atrpy
£ Definir data e hora.
Configurar conjunte
Validagio
EE Identificar cas
[ Identificar c:

T, Comparar conjuntos de dados

Ordenar Variave

3 Alustarlarguras das sequéncias de caraeres entre arquivos

Mesclar arquivos

[E5] Comespondéncia de Escores de Propensio
Conrespondéncia de Controle de C:
1 Agregar..
Desenho ortogonal
[ Diviséo em Arquivos
7, Copiar conjunto de dad

= Dividir arquive.

or do BN SPSS Stat i ’_

MN&o ponderar casos
® Ponderar casos por
Variavel de frequén

Estado atual: Ponderar c

Reconfigurar Cancelar Ajuda |




Definicao de hipodteses

Ho: Nao relagdo/associacdo entre o género e os hab. tabagicos;
H1: Ha relacdao/associacao entre o género e os habitos tabagicos.

@'Semt\’tu\m ConjuntodeDados0] - Editor de dados do IBM SPSS Statistics
I rmar  Analisar s Utilitarios Exte Janela  Ajuda

Arguive  Editar alizar Dados
[ Frequéncias.
= E Descritiva:
& habtab b A, Explorar
0 Comparar Médias .
@ Tabela de referéncia cruzada.
1 Modela Linear Geral
0 Modelos lineares generalizados
1 Modelos m
Correlacionar
Regre

Log linear

brevivéncia
miltiplas

3 Andlise de valor om

Controle de gualidade
Modelagem e, al e temporal..

Marketing Direto




"@ Tabulagdes cruzadas

Camada 1 de 1

&

[7] Suprimir tabe

EJ Colar '.'Becorlﬁgura:“ Cancelar Il Ajuda ]

Q Testes exatos

© Apenas ntético
© Monte Carlo
Nivel de confianca:

Nimero de amo:

[ Limite de tempao por teste: I:I minutos

Quando os limites computacionais permitirem, o método exato
ra utilizado no lugar do teste de Monte Carlo.

Para métodos ndo intdtic ontagens de célula sdo
sempre arredondadas
estatistic




m Tabulagées cruzadas: estatisticas

[+ Qui-guadrada [] Correlacies

Maominal Ordinal

[] Coeficiente de contingéncia | | [| Gama

[] v de Cramer e Fi [] d de Somers

[] Lambda [7] Tau-b de Kendall
[7] Coeficiente de incerteza [ Tau-c de Kendall

[] Kappa
O R

[ MeNemar "@ Tabulagdes cruzadas: exibigdo das células

Contagen Teste-z
[ i0bservado : ["] Comparar propo rcies da coluna
[ Esperado [

[7] Qcultar contagens pequenas

Porcentagens Residuais

[ Linha 7] N3o padronizado

[ Coluna [ Padronizado

[ Total [] Padronizado ajustado

em nimeros inteiros
@ Arredondar contagens de célula © Arredondar ponderacies de caso
Truncar contagens de célula runcar ponderacfes de caso

Sem ajustamentos
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Verificacao das Condicées de aplicabilidade critérios de
Cochran.

género do respondente

Contagem Esperada |

Feminino  Contagem |

Contagem Esperada |

Contagem

Contagem Esperada

(i) Todas as frequéncias esperadas sao superiores a um;
(ii) 80% das frequéncias esperadas sao superiores a 5.
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Qui-quadrado de Pearson

Correcéo de continuidade”

Razao de verossimilhanca

Teste Exato de Fisher

Associacao Linear por
Linear

N de Casos Vélidos

Com base no valor-p, rejeita-se a Ho, ou seja: existe
associacdo/relacao estatisticamente significativa entre o
género e os habitos tabagicos (neste caso forte evidéncia-
valor p quase nulo).
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E se a informacao nao estiver na forma de uma tabela, como fazer?

Exemplo: Foram questionados 85 individuos sobre habitos tabagicos
(1=fuma, O=nao fuma) e se sofrem ou ndo de uma determinada doenca
coronaria (1=sim, 0=nao). A informacao encontra-se presente no ficheiro
fumar_doencacoronaria.xls. Veja se existe alguma relacao entre as variaveis
em estudo. Assuma um a=5%.

sim
sim
sim

sim

sim
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No IBM SPSS fariamos

Comparar Médias

Modelo Linear Geral

Modelos lineares generalizados
Modelos mi

Correlacionar

Reagressio

Log linear

Redes neurais

»
b
b
;
;
;
b
b
b
b
b
b

[E] Frequéncias...

E Descritivas...

-'5@ Explorar...

% Tabela de referéncia cr
Andlise TURF

[ Razio...

Mominal

[7] Coeficiente de contingéncia
[[] v de Cramer e Fi

] Lambda

[] Coeficiente de incerteza

yor intervalo

[] Correlagtes

Ordinal

] Gama

[] d de Somers

[] Tau-b de Kendall
[T] Tau-c de Kendall

10



"@ Tabulagdes cruzadas: exibigdo das células

[”] comparar proporgies da coluna
[ Esperado ]
[] Ocultar contagens pequenas

Paorcentagens R

[] Linha [7] M3o padronizado

[] coluna [] Padronizado

[7] Total [7] Padronizado ajustado

m nimeros inteiros
@ Arredondar contagens de célula © Arredondar ponderaces de caso
Truncar contagens de célula ©) Truncar ponderacies de caso

© Sem ajustamentos
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Verificacao das Condi¢oes de aplicabilidade:critérios de Cochran.

Contagem Esperada
Contagem
Contagem Esperada

Contagem

Contagem Esperada

o Qo Flo

oKl
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Qui-quadrado de Pearson

b

Correcgéo de continuidade

Razao de verossimilhanca

Temos ainda

Teste Exato de Fisher CoefiCienteS
Associagao Linear por de aSSOCia(;ﬁO
Hinear (Cramer V;
N de Casos Validos Phl )

5 0o

Com base no valor-p, rejeita-se a Ho, ou seja: existe
associacao/relacao estatisticamente significativa entre os habitos

tabagicos e a existéncia de doenca corondria (neste caso muito
forte!)

53



Desafio

Um psicologo tenciona verificar se existe alguma relacao entre a
dimensao da personalidade (extrovertido/introvertido) e o consumo de cerveja
(regular/esporadico). Recrutou de forma aleatdria 12 estudantes universitarios
que decidiram participar no estudo. Os resultados apresentam-se na tabela

seguinte:
Consumo Cerveja

Personalidade

Introvertido

Extrovertido

O que podera concluir o psicologo? Assuma a=10%.
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Limitacgoes e contingéncia:

CORRELACAO



Q A ideia de correlacdo é uma das mais importantes e basicas no
estudo de relacoes bivariadas.

@ Ao contrdrio da abordagem anterior, a correlacdo indica a
"intensidade” da relacdo das varidveis e a direccao da relacao

entre o par de varidveis.

© Distinguem-se duas medidas de correlacdo: medidas de correlacao
linear utilizando varidveis continuas e medidas de correlacao de
postos utilizando variaveis ordinais.

Q Apesar de partilharem algumas propriedades comuns, diferem em
aspectos importantes.




Para avaliar a intensidade e a direccao da relac3o entre duas varidveis é
determinado o coeficiente de correlacao.

@ Coeficiente de correlacdo de Pearson - r = varidveis continuas

(O'Brien, 1979);

@ Coeficiente de correlacdo de Spearman -p ou ro= varidveis ordinais.
Mota: a par do coeficiente p também utiliza-se o coeficiente de
correlacdo de Kendall -7.




Dispersao vs p

As variaveis podem ter uma relacao que nao a linear !!!!

https://en.wikipedia.org/wiki/Pearson . orrelationoefficient
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Considere uma amostra aleatoria de 16 estudantes do ensino
secundario no qual foram registadas as alturas (em cm) e o
peso (em kg), cujos dados estao presentes na tabela seguinte:

& alturacm & pesok ]

A informacgao encontra-se no ficheiro
alturapeso.xls

Importe a informacgao para o IBM SPSS
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Janela
co or de Grafi
@ Seletor de modelo de tabelas de graficos...
! Grafico de Weibull...
. Comparar subgrupos
Graficos de Variavel de Regressao

Caixas de didlogo legadas

Aju

Barra...
[l Barra 3D...
[ Linha...
B Area...

i Setor...

Alto-baixo...
E Boxplot...

E Barra de Emos...

[ Piramide populacional...
E Dispersao/ponto...
Histograma...

Dispersao d
Sobrep

ersdo de
matriz.

Ponto
simples
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"@ Grafico de dispersdo simples

— EixoY:

Definir marcadores por:

Rotular ¢

Painel por

"@ Grafico de dispersdo simples

61



E
2]
©
A
3
&
©

Existe algum indicio de relacdao/correlacao entre as variaveis ?
Em que sentido ?
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Testar a normalidade das distribuicoes do peso e da altura.

Analisar  Graficos  Utilitdrios  Exte ;. Janela  Ajuda

[&£] Descritivas...

A Explorar...
Comparar Médias
L @ Tabela de referéncia cruzada. ..
Modelo Linear Geral

Andlise TURF
[ Razzo...

[ Graficos PP
[B5] Graficos @-Q...

Log linear

* ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ v ¥ ¥ ¥ ¥

Redes neurais




t,-‘ Explorar: graficos
Varidveis Dependentes: (., v v | Diagramas em caixa
Y e fatores
endentes agrupados

|
Lista de fatores: : _ ) Nenhum

|:| Eoms#ap

Exibir

@ Ampbo:

ok J[ coar |(Reconngurar|( cancelar || aAuca |

Com base no valor-p associado ao teste de Shapiro Wilk, concluimos pela
nao rejeicdo da hipotese nula, ou seja pela normalidade de ambas as
distribuicdes, para um a=5%.
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Coeficiente de Correlacio PARAMETRICO - PEARSON

Comparar Médias N
) "@ Correlagd
Modelo Linear Geral

Modelos lineares generalizados
Modelos mist

Correlacionar

[&H] Bivaria
E Parcial...
|3 Distancias...

Correlagdo candnica

Rear o
Log linear

Redes neurais

* w w w w ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥




A matriz das correlagdes é
simétrica (por exemplo como o

mapa das distancias entre capitais
de distrito)

alturacm  Correlacéo de Pearson

Sig. (2 extremidades)
N

Correlagdo de Pearson

Sig. (2 extremidades) |
N |

O valor do coeficiente de correlacao amostral r =0,973 cujo valor €
muito elevado segundo os citérios de Cohen & Holiday (1982). Com
base no valor-p, rejeitamos Ho, ou seja as variaveis altura e peso estao
fortemente relacionadas, para um a=5%.

Nota: caso uma das distribui¢c6es ndo fosse normalmente distribuida teriamos de utilizar o

coeficiente ndo paramétrico de Spearman.
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Timeline - Formagao Certificada Gades Solutions
https://gades-solutions.com/lista-completa/ :

JAN

Estatistica e Analise de Dados em
Saude com SPSS

001

Modelos Multinivel de Regressao para
Dados em Painel com SPSS

Data a Anunciar - Or

CEAUL - Universidade de Lisboa

Estatistica e Analise de Dados com R

20/06 a 06/ 3 — Online / Duracgdo: 18 horas /
Formador: R
CEAUL - Universidade de Lisboa




Obrigado pela Vossa
PPA

Presenca Participacao e
Atencao

Qualquer informacao adicional pode ser enviada para o meu email
ricardo.sjoao@esg.ipsantarem.pt / rsj@net.sapo.pt
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